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Darba izstrādes vieta

LU MII AiLab – zinātniskais asistents
● Mūsdienu latviešu valodas pareizrunas standartizācija 

(ParRuna), lzp-2024/1-0613
● Biežākās kļūdas latviešu valodā: korpusā balstīta kļūdu 

analīze un teksta labošana (Norma), lzp-2023/1-0481 

LU EZTF – vecākais eksperts 
● Valodu tehnoloģiju iniciatīva (VTI):
● Asistents datorikas nodaļas BSP kursam “Valodu 

tehnoloģiju pamati (DatZB022)”



  

Darba mērķi

Uzlabot runas sintēzes precizitāti, pievienojot 
tekstam fonētisko informāciju.
Spēt papildināt tekstu ar:
• Patskaņu lietojumu (platais/šaurais e, o/ō/uo);
• Intonācijām (zãle/zâle/zàles);
• Uzsvaru notāciju.

Integrēt fonētisko informāciju balss sintēzes 
procesu plūsmā, lai lietotājs varētu rediģēt.



  

Literatūras izpēte

● Kādas ir latviešu valodas fonētiskās īpašības, kuras 
ir problemātiskas runas sintēzes modeļiem?

● Kādi ir eksistējošie rīki priekš fonētiskās 
transkripcijas un balss sintēzes?

● Kas ir veikts šajā jomā citām mazresursu valodām?

● Kādi dati un rīki ir pieejami latviešu valodai?



  

Literatūras izpēte

Latviešu valodas fonētika un latviešu valodas 
mašīnlasāmais fonētiskais alfabēts:



  

Pētījumā aplūkotie datu korpusi



  

Igauņu valodai veikto pētījumu analīze

[5] Rätsep, L., Lellep, R. and Fishel, M., (2022). Estonian Text-to-
Speech Synthesis with Non-autoregressive Transformers. Baltic 
Journal of Modern Computing, 10(3).

[6] Kiissel, I., Piits, L., Sahkai, H., Hein, I., Ermus, L. and Mihkla, M., (2025, March). 
Estonian isolated-word text-to-speech synthesiser. In Proceedings of the Joint 25th 
Nordic Conference on Computational Linguistics and 11th Baltic Conference on 
Human Language Technologies (NoDaLiDa/Baltic-HLT 2025) (pp. 302-306).



  

Eksperimentālā daļa

Fonētiskā pierakstā esoša teksta sintezēšanai 
nepieciešama datu kopa ar:
● kvalitatīviem audio ierakstiem,
● tiem atbilstošas fonētiskās transkripcijas.
Galvenais avots ar šāda veida datiem in fonLate  



  

fonLate

● Trūkst intonāciju marķējuma
● Satur tikai 4 stundas ar marķētiem datiem



  

Datu papildināšanas iespējas

● Datu kopā, kuru paredzēts pielietot fonētiskajai balss 
sitēzei, trūkst informācijas par intonācijām.

● Fonētiskā marķēšana ir valodniekiem laikietilpīgs 
process, intonāciju marķēšana būtu būtiski paildzinājusi 
šo procesu.

● Intonāciju modelis ļautu vokāļa skaņas audio segmentam 
paredzēt un automātiski piešķirt intonācijas marķējumu.



  

Intonāciju izšķiršanas modeļa apmācība

Leave-One-Subject-Out
šķērsvalidācija



  

Intonāciju izškiršanas modelis

Pašlaik uz LaVI intonāciju datiem apmācītais modelis:
● Spēj atšķirt 2-toņu sistēmu: nestiepto un stiepto

● 3-toņu sistēmu uz esošajiem datiem neizdevās sekmīgi 
apmācīt. 



  

Fonētiksās transkripcijas modelis

Kādēļ papildus transkripcijas modeli:
● Salīdzināt teksta sintēzes modeļa apmācībā 

vai ir iespējams uzlabot precitāti ar 
automātiski papildinātiem datiem

● Iegūt fonētisko izrunu konkrētiem vārdiem 
no runāta teksta 



  

Automātiskas fonētiskās 
transkripcijas modeļa arhitektūra

Pašlaik izstrādes procesā:
● Pielietojot fonLate korpusa datus
● wav2vec 2.0 priekšapmācīta modeļa fine-tuning
● Pagaidām ir izveidota arhitektūra, lai varētu 

apmācīt modeli uz esošajiem datiem, kā arī 
padot CommonVoice audio failus marķēršanai.



  

Fonētiskās transkripcijas modelis

3 atsķirīgi modeļi:
● Intonāciju modelis
● Fonētiskās transkripcijas modelis
● Whisper latviešu valodas modelis 

vārdu līmenim



  

Fonētiskās transkripcijas modeļa izvade

Labā gadījumā iegūst izrunāto vārdu fonētiskā un 
ortogrāfiskā pierakstā ar laika intervālu.



  

Pašreizējās fonētiskā modeļa problēmas

● Trokšņa nosķiršana
● Uzsvara noteikšana
● Pusgaru un dubultotu līdzskaņu atpazīšana
● Piekārtošana Whisper vārdiem                            

       



  

Turpmākie mērķi

● Publicēt rakstu(s) par intonāciju un fonētiskās 
transkripcijas modeļiem

● Apmācīt jaunu intonāciju modeli uz jauniem datiem vai 
arī kopējiem CommonVoice datiem.

● Optimizēt modeļa apmācības hiperparametrus un 
patestēt citus wav2vec 2.0 priekšapmācītos modeļus

● Transkribēt CommonVoice latviešu valodas datus 
fonētiskajā notācijā
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Paldies par uzmanību!
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